AI资源中心功能概述

AI资源中心是一个集成了多种大模型资源的管理系统，能够简单便捷地添加、管理和使用各种AI大模型，而无需深入了解技术细节。
平台主要包含四个核心功能模块：
AI大模型资源管理 - 添加、配置和管理各种大型AI对话模型（如ChatGPT、Claude、百度文心、阿里通义千问等） 
Embedding模型资源管理 - 管理文本向量化工具，将文本转换为可以计算相似度的数字向量
VDB向量数据库资源管理 - 管理存储向量数据的专用数据库，支持高效的相似度检索
Function资源管理 - 管理AI可调用的各种功能和服务，扩展AI的能力范围
通过这个集成平台，可以：
在一个界面管理所有AI相关资源
简化各种AI服务的配置和使用流程
控制资源使用频率和成本
无需深入了解技术细节，也能运维AI服务
AI大模型资源管理功能

什么是AI大模型资源

AI大模型资源是指平台上配置的各种大型语言模型（LLM）服务，例如ChatGPT、Claude、文心一言等。通过资源管理功能，您可以：
集中管理多种AI大模型
统一配置访问参数
控制使用频率
AI大模型资源管理核心功能

资源列表与基本操作
查看所有已配置的AI大模型资源
添加新的AI大模型资源
编辑现有资源配置
删除不需要的资源
启用/禁用特定资源
模型类型选择
从预设的模型类型列表中选择
每种模型类型有专门的配置项
系统根据选择自动显示所需参数
支持15种主流大模型
资源注册机制
资源添加或启用时自动注册到系统
注册流程：
创建AI资源对象
设置基本参数（apiKey、默认模型等）
配置高级参数（apiSecret、apiUrl等）
设置请求频率限制
向AI资源中心注册资源
禁用或删除时自动注销资源
配置检测功能
验证资源配置的正确性
通过发送测试消息检测连接
显示详细的错误信息
确保配置正确后再使用
使用频率限制
设置每分钟最大请求次数
设置每小时最大请求次数
设置每天最大请求次数
防止过度使用和控制成本
请求频率限制详解（通俗解释）
什么是请求频率限制？
请求频率限制就是控制"多长时间内最多能问AI多少次问题"。平台允许您设置三种时间单位的限制：
每分钟最多请求次数
每小时最多请求次数
每天最多请求次数
举个生活中的例子：
想象AI模型是一位专家顾问：
如果不设限制，可能有人一分钟问100个问题，专家应付不过来
设置了"每分钟最多10次"的限制，就像告诉大家"请排队，不要一次涌上来"
设置了"每天最多1000次"的限制，就像规定"每天工作量有上限，超了就明天再来"
为什么需要设置频率限制？
控制成本
大多数AI模型是按使用量收费的
ChatGPT：约0.5-10/百万tokens（文字单位）
Claude：约3-15/百万tokens
国产模型：约¥0.1-¥5/百万tokens
不设限制就像给员工一张不限额的公司信用卡，可能导致意外的大额支出
设置合理限制可以避免月底收到"天价账单"
防止滥用
避免有人无意中发送过多请求（例如程序循环错误）
防止单个用户占用过多资源，影响其他人使用
避免超过服务商的限额而被暂停服务
资源公平分配
确保多个业务部门或用户都能使用AI资源
防止某个应用过度消耗共享资源
在高峰时段仍能保持服务可用
符合服务商限制
几乎所有AI服务商都有自己的使用限制：
OpenAI：每分钟最多3500-5000个请求（视订阅等级而定）
国内服务商：通常每分钟几十到几百个请求
如果超过服务商限制，请求会被拒绝
合理设置可以避免请求被拒绝的情况
如何在系统中设置频率限制：
在添加AI资源、Embedding资源时，您会看到"请求频率限制"区域，包含三个设置框：
在"每分钟"框中输入数字，限制每分钟最大请求数
在"每小时"框中输入数字，限制每小时最大请求数
在"每天"框中输入数字，限制每天最大请求数
如果某个框留空或设为0，表示该时间单位不限制请求次数。
设置了限制后会发生什么？
当达到限制时，超出的请求会被自动拒绝
系统会返回"频率超限"的错误信息
用户需要等待一段时间后才能继续使用
总结：频率限制就像给车辆设置速度限制一样，既保障了安全（控制成本），又确保了交通秩序（资源分配）。合理设置频率限制，可以在控制成本的同时确保服务的稳定可用。
什么是tokens？通俗解释
tokens就像是AI模型处理文字的"小积木"或"计费单位"：
并非按整句或整个单词计算：AI不是按照我们日常理解的"字"或"词"来处理文本，而是将文本拆分成更小的单位
中文通常一个汉字约等于1-2个tokens：比如"你好"可能是2-4个tokens
英文通常一个单词等于1-3个tokens：比如"hello"通常是1个token，较长的词会被拆分
标点符号、空格也算tokens：每个标点和空格通常也算1个token
计费双向收费：无论是您发给AI的问题，还是AI回复的内容，都会计算tokens并收费
举个日常例子： 如果您向ChatGPT发送一个包含500个汉字的问题，AI回复了1000个汉字，那么：
您的问题：大约500-1000个tokens
AI的回复：大约1000-2000个tokens
总计：约1500-3000个tokens
以ChatGPT的价格（约$0.002/1000tokens）计算，这次对话花费约$0.003-$0.006（约¥0.02-¥0.04）。
看似很便宜，但如果每天进行100次这样的对话，一个月下来就是约$9-$18（约¥60-¥120）。如果有成百上千的用户，或者对话更长，费用会迅速增加。
所以设置频率限制，就像是给水龙头安装调节阀，既能用水，又能避免"水漫金山"的窘境。
支持的大模型类型及详细配置

平台目前支持以下15种主流大模型：
1. Claude (Anthropic)
适用场景：长文本理解、创意写作、专业问答
必填参数：
apiKey：从Anthropic获取的API密钥
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：claude-3-5-haiku-20241022）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
2. ChatGPT (OpenAI)
适用场景：通用对话、编程、创意写作、图像理解
必填参数：
apiKey：从OpenAI获取的API密钥
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：gpt-4o）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
3. 通义千问 (阿里巴巴)
适用场景：中文内容创作、文档处理、多模态理解
必填参数：
apiKey：从阿里云获取的API密钥
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：qwen-max）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
4. 文心一言 (百度)
适用场景：中文问答、内容摘要、创作辅助
必填参数：
apiKey：百度智能云API Key
apiSecret：百度智能云Secret Key
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：ERNIE-Bot-turbo-0922）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
5. 讯飞星火 (科大讯飞)
适用场景：中文对话、语音交互后处理
必填参数：
apiKey：讯飞开放平台API Key
apiSecret：讯飞开放平台Secret Key
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：generalv3.5）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
6. 智谱清言 (GLM)
适用场景：中文对话、学术研究、逻辑分析
必填参数：
apiKey：智谱AI的API密钥
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：GLM-4-Air）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
7. DeepSeek
适用场景：专业问答、代码生成
必填参数：
apiKey：DeepSeek的API密钥
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：deepseek-chat）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
8. Moonshot
适用场景：通用对话、创意写作
必填参数：
apiKey：Moonshot AI的API密钥
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：moonshot-v1-8k）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
9. 百川智能
适用场景：中文对话、内容创作
必填参数：
apiKey：百川智能的API密钥
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：Baichuan2-Turbo）
apiUrl：API服务地址（有默认值）
10. 豆包大模型 (字节跳动)
适用场景：内容创作、多媒体理解
必填参数：
apiKey：字节跳动的API密钥
defaultModel：必须指定模型版本
选填参数：
apiUrl：API服务地址（有默认值）
11. 本地自定义大模型
适用场景：私有化部署、数据安全场景
必填参数：
apiUrl：本地模型服务的URL地址
选填参数：
defaultModel：模型版本（默认：Baichuan2-13B-Chat）
12. Ollama
适用场景：本地部署、私有数据处理
必填参数：
defaultModel：指定具体模型名称
apiUrl：Ollama服务的URL地址
选填参数：无
13. vLLM
适用场景：高性能推理、私有部署
必填参数：
defaultModel：指定具体模型名称
apiUrl：vLLM服务的URL地址
选填参数：无
14. 硅基流动
适用场景：中文环境、特定行业应用
必填参数：
apiKey：硅基流动的API密钥
defaultModel：指定具体模型名称
选填参数：
apiUrl：API服务地址（有默认值）
15. LM Studio
适用场景：本地模型管理、离线使用
必填参数：
defaultModel：指定具体模型名称
apiUrl：LM Studio服务的URL地址
选填参数：无
AI大模型资源添加流程

点击"添加资源"按钮
系统弹出添加资源表单
默认显示基本信息输入区域
选择资源类型
从下拉菜单选择模型类型
系统根据选择动态加载该类型需要的配置项
填写资源名称
输入便于识别的资源名称
名称可以自定义，便于管理
配置模型参数
根据模型类型的不同，填写相应的参数
必填参数标有星号(*)
选填参数可使用默认值或自定义
设置请求频率限制
设置每分钟、每小时、每天的最大请求次数
可以根据需求和预算调整
留空表示不限制
检测配置正确性
点击"检测当前配置是否正确"按钮
系统会验证配置并测试连接
显示检测结果（成功或失败原因）
保存资源配置
配置验证通过后点击保存
系统将注册资源并使其可用
新添加的资源默认为启用状态
AI资源注册与运行机制

AI资源添加后会经过以下处理流程：
资源信息验证
系统检查必填字段是否完整
验证参数格式是否正确
资源对象创建
系统基于填写的信息创建AI资源对象
设置基本属性（模型类型、ID、apiKey等）
配置高级属性（如默认模型、Secret、URL等）
频率限制设置
解析并设置用户配置的频率限制
对分钟、小时、天级别分别设置限制
资源注册
将配置好的资源注册到AI资源中心
使资源可被系统调用
分配唯一标识符
资源状态管理
监控资源的可用状态
跟踪使用频率和调用次数
控制是否允许新的请求
Embedding模型资源管理功能

Embedding是什么？
想象有一个神奇的翻译机，它不是把中文翻译成英文，而是把文字翻译成数字。这就是Embedding做的事情 - 它把文字、图片等内容转换成一串数字，使计算机能够"理解"它们的含义。
为什么需要把文字变成数字？
计算机的大脑只认识0和1，就像它们只会说一种极其简单的"机器语言"：
对计算机来说，"苹果"这个词毫无意义
但数字"0101..."对计算机来说是可以处理的
普通的转换（如ASCII码）只能让计算机识别字符，但不理解含义
Embedding特别之处在于：它生成的数字包含了"意义"，而不仅仅是符号
举个通俗例子：
如果计算机只认识数字，那么：
传统编码：把"猫"编码为"01001101"，把"狗"编码为"01000100"。计算机只知道这是两组不同的数字，不知道它们有什么联系。
Embedding编码：把"猫"变成"[0.8, 0.2, 0.7]"，把"狗"变成"[0.7, 0.3, 0.6]"。这两组数字很接近，计算机就能"知道"猫和狗很相似！
用最简单的话说：
Embedding就是把"意思"变成"数字"，让只懂0和1的计算机也能理解含义和相似性。
生活中的例子：
想象您和朋友玩"你画我猜"：
您想到"苹果"这个词
但您不能直接说出来，必须画一个图
朋友看到图，猜出"苹果"
在这个例子中：
"苹果"这个词是原始信息
您画的图就像是"Embedding"
朋友能从图中理解"苹果"，因为图捕捉了苹果的关键特征
Embedding和大模型有什么关系？
大模型（如ChatGPT）是理解和生成内容的AI系统，而Embedding模型则专注于将内容转换为数字向量：
大模型就像是能进行复杂对话的AI助手
Embedding模型就像是大模型的"眼睛"，帮助它"看见"并理解文字的含义
为什么需要Embedding？
计算机本身只懂数字，不理解文字的含义。Embedding让计算机可以：
理解相似性： 
"猫"和"狗"的Embedding会比较接近（都是宠物）
"猫"和"火箭"的Embedding会相距很远（几乎无关）
找到相关内容： 
当您问"感冒有什么症状？"
系统能找到与"感冒症状"相关的内容，即使文章中没有出现完全一样的词
Embedding如何工作？一个简单例子
假设我们有一个非常简单的Embedding系统，只关注两个方面：
词语是关于动物(A)还是关于植物(P)
词语是关于大东西(B)还是小东西(S)
那么一些词的"Embedding"可能是：
"大象" = [A:0.9, P:0.1, B:0.9, S:0.1] → 主要是动物，且是大的
"老鼠" = [A:0.9, P:0.1, B:0.1, S:0.9] → 主要是动物，且是小的
"橡树" = [A:0.1, P:0.9, B:0.8, S:0.2] → 主要是植物，且是大的
"花朵" = [A:0.2, P:0.8, B:0.3, S:0.7] → 主要是植物，且偏小的
现在系统可以计算出：
"大象"和"老鼠"比较相似（都是动物）
"大象"和"橡树"也有相似之处（都是大的）
"大象"和"花朵"相似度最低（几乎没有共同点）
Embedding在日常应用中
当您使用以下功能时，背后可能都有Embedding在工作：
搜索引擎：理解您的搜索意图，找到相关内容
智能客服：找到与您问题最相似的FAQ
推荐系统：推荐与您兴趣相似的内容
图片搜索：找到与描述相符的图片
智能翻译：捕捉词语在不同语言中的对应关系
总结：Embedding就是帮助计算机理解"意思"的魔法工具
支持的Embedding模型类型

平台支持多种Embedding模型类型：
OpenAI Embedding
适用场景：高质量英文语义向量化
必填参数：apiKey
选填参数：apiUrl（使用默认URL时无需填写）
讯飞星火Embedding
适用场景：中文语义向量化
必填参数：apiKey、apiSecret
选填参数：apiUrl、defaultModel
智谱GLM Embedding
适用场景：中文语义理解
必填参数：apiKey
选填参数：apiUrl、defaultModel
百度文心Embedding
适用场景：中文语义分析
必填参数：apiKey、apiSecret
选填参数：apiUrl、defaultModel
通义千问Embedding
适用场景：多语言语义向量化
必填参数：apiKey
选填参数：apiUrl、defaultModel
Ollama Embedding
适用场景：本地部署向量化服务
必填参数：defaultModel（指定模型名称）、apiUrl（服务地址）、dimension（向量维度）
选填参数：无
硅基流动Embedding
适用场景：中文语义向量化
必填参数：apiKey、defaultModel
选填参数：apiUrl
腾讯内置Embedding
适用场景：与腾讯VDB配合使用
包含多种预配置模型：BGE-Base-ZH、M3E-Base、E5-Large-V2等
无需单独配置，可直接在VDB配置中选择
Embedding模型资源管理主要功能

资源添加功能
选择Embedding模型类型
配置必要参数（apiKey、服务地址等）
设置资源名称
验证配置正确性
向量维度获取功能
自动获取模型输出的向量维度
对于Ollama等需要手动指定维度的模型，提供"获取"按钮自动检测
维度信息对接向量数据库至关重要
资源检测功能
验证配置的正确性
测试Embedding服务连接
显示详细的错误信息
确保服务正常运行
资源注册机制
资源添加或启用时自动注册到系统
注册流程：
根据选择的类型创建或获取模型定义
设置模型参数（apiKey、apiUrl等）
配置请求频率限制
将资源注册到嵌入资源中心
禁用或删除资源时自动注销
使用频率限制
设置每分钟最大请求次数
设置每小时最大请求次数
设置每天最大请求次数
防止资源过度使用和成本失控
资源管理功能
查看所有Embedding资源
启用/禁用特定资源
编辑现有资源配置
删除不需要的资源
Embedding资源参数说明

	参数名
	说明
	什么情况下必填

	资源类型
	选择Embedding模型类型
	总是必填

	资源名称
	给资源起名，方便管理
	总是必填

	defaultModel
	指定使用的具体模型版本
	Ollama和硅基流动必填，其他可选

	apiKey
	访问模型服务的密钥
	大多数商业模型都需要

	apiSecret
	部分服务商需要的第二密钥
	讯飞星火、文心一言需要

	apiUrl
	模型服务的访问地址
	Ollama必填，商业模型一般有默认值

	dimension
	向量维度大小
	Ollama必填，其他模型可自动获取


什么是维度

维度简单来说就是一组数的长度
想象一下，当我们用Embedding模型处理一段文本时，模型会把文本转换成一串数字，这串数字就叫"向量"。维度就是这串数字有多少个。
日常生活的例子：
假设我们用数字描述一个人：
如果只用身高一个数字，那就是1维向量
如果用身高和体重两个数字，那就是2维向量
如果用身高、体重、年龄三个数字，那就是3维向量
Embedding模型中的维度：
在Embedding模型中，维度通常是几百到几千不等。例如：
OpenAI的文本嵌入模型生成的是1536维向量（即1536个数字）
某些中文模型可能是768维向量（768个数字）
轻量级模型可能是256维向量（256个数字）
为什么维度很重要：
向量数据库需要知道维度大小
向量数据库需要预先知道要存储的向量有多少维
就像买鞋柜前需要知道要放多大的鞋子一样
维度必须匹配
Embedding模型和向量数据库的维度必须一致
如果模型生成768维向量，数据库也必须配置为接收768维向量
这就像插座和插头必须匹配才能使用
维度影响效果和性能
一般来说，维度越高，表达能力越强，但消耗资源也越多
维度太低可能无法准确表达文本含义
维度太高会占用更多存储空间和计算资源
实际操作中：
商业模型（如OpenAI、通义千问）：维度是固定的，系统可以自动获取
本地模型（如Ollama）：需要手动指定维度，或使用"获取"按钮检测
清晰定义了Ollama： 
将其比作"在家里安装自己的ChatGPT"
形象地称其为"AI模型播放器"
使用简单直观的语言解释其功能
解释了什么是"本地大模型"： 
强调是在自己设备上运行，而非远程服务
突出本地模型的四个特点：本地安装、本地运算、离线使用、私密数据处理
使概念易于理解
使用生动的类比说明区别： 
将商业模型比作"外卖APP点餐"
将本地模型比作"在家自己做饭"
通过这个日常生活的例子，清晰展示了两者在使用体验、成本结构和数据隐私方面的差异
解释了为什么需要手动指定维度： 
列举了四个具体原因，包括模型多样性、缺乏统一标准等
使用音乐播放器的类比，让技术概念更容易理解
说明了"获取"按钮的功能： 
解释了自动检测维度的工作流程
比作"自动测量尺寸"，使功能直观易懂
总结：
维度就是文本转换成数字后，这组数字的个数。不同模型生成的维度不同，必须确保向量数据库知道正确的维度大小，否则就像把大鞋子塞进小鞋柜，或者把圆插头插进方插座一样，无法正常工作。
VDB向量数据库与传统MySQL数据库的区别

VDB与MySQL有什么不同？
想象您正在比较两种不同类型的仓库：
传统数据库（如MySQL）是像超市的仓库：
按精确类别存储：洗发水放在A12架，沐浴露放在B5架
精确查找：您查"Apple iPhone 13 128GB 蓝色"，它返回精确的产品
基于规则：所有物品都按固定规则归类和查找
适合结构化数据：每件商品都有明确的品牌、型号、价格等属性
向量数据库(VDB)则像古董或艺术品商店：
按相似性存储：风格相似的画作放在一起，而不只是按画家或年代
模糊匹配：您拿一幅画来问"有没有类似风格的？"，店主能找出相似作品
基于感觉：物品之间的关系不是严格定义的，而是基于相似度
适合非结构化数据：图片、文本等难以用简单属性描述的内容
日常生活例子：
想象您去图书馆找书：
MySQL方式：
您必须知道确切的书名、作者或ISBN号
图书管理员查电脑系统精确匹配
告诉您"在3楼C区42号书架"
VDB方式：
您可以说"我想找类似《哈利波特》但更适合成人阅读的奇幻小说"
系统理解您的意图并找到风格相似的书
推荐您可能喜欢的相关书籍
技术上的主要区别：
查询方式
MySQL：使用精确的SQL语句（如"SELECT * WHERE name='苹果' AND price<10"）
VDB：使用相似度搜索（"找与这个最相似的10个物品"）
数据存储
MySQL：存储文本、数字等原始数据
VDB：存储数字向量（一长串数字，代表内容的"意义"）
适用场景
MySQL：适合账户、库存、订单等严格结构化的信息
VDB：适合搜索相似图片、理解文本语义、推荐系统等
类比解释：
MySQL像电话簿：您必须知道确切的名字才能找到电话号码
VDB像人脑识别面孔：即使多年不见，您也能认出老朋友，因为您记住的是面孔的"感觉"而非精确测量
为什么AI系统需要VDB而不只是MySQL？
因为人类交流是模糊的，基于概念和相似性：
当您问"有没有防晒效果好的护肤品？"，您不是在查询精确的SPF值
您期望系统理解"防晒效果好"这个概念，并找到相关产品
VDB能存储产品描述的"意义"而不只是关键词，使AI能真正理解您的问题
总结：MySQL擅长精确匹配（"找出所有红色的鞋子"），而VDB擅长相似度匹配（"找出与这双鞋相似风格的鞋子"）。这就是为什么AI系统需要VDB来支持语义理解和智能问答。 
VDB向量数据库资源管理功能

功能概述
管理向量数据库资源
存储和检索Embedding生成的向量
支持语义搜索和相似度匹配
主要功能
添加向量数据库资源
配置数据库连接参数
验证连接是否成功
管理数据库资源状态
参数说明
资源类型（支持多种向量数据库）
连接URL
用户名和密码
数据库名称
Embedding类型选择
VDB与Embedding的关系

为什么添加VDB时要选择Embedding类型？
想象一下这个场景：
VDB向量数据库就像是一个特殊的图书馆，而Embedding就是这个图书馆的分类系统。当您添加一个新的向量数据库时，必须告诉它使用什么"分类系统"，否则它不知道如何整理和查找"书籍"（数据）。
用日常例子解释VDB和Embedding的关系：
想象您正在经营一家鞋店：
Embedding模型 = 鞋子的分类方式 
比如按照"运动/休闲/正装"来分类
或者按照"颜色/材质/尺码"来分类
不同的Embedding模型就像不同的分类标准
向量数据库(VDB) = 鞋子的仓库 
仓库需要有明确的分类系统才能工作
顾客来询问"类似这款鞋子"的商品时，仓库根据分类系统找到相似鞋子
为什么要匹配？
如果仓库按"颜色"分类，而您用"尺码"去查找，就会混乱
Embedding和VDB必须使用同一套"标准"才能正常工作
实际工作流程举例：
假设您想创建一个能回答产品问题的智能客服：
选择Embedding模型：您选择了"OpenAI Embedding"作为文本转向量的工具 
这个模型会将文本转换为1536维的向量
创建向量数据库：您需要一个地方存储所有产品说明书的向量 
您添加了一个Milvus数据库
在配置中，您必须选择"OpenAI Embedding"作为Embedding类型
这告诉Milvus："我要存储的都是1536维的向量"
实际使用时： 
所有产品说明书都通过OpenAI Embedding转换为向量，存入Milvus
客户提问时，问题也通过相同的OpenAI Embedding转换为向量
Milvus数据库搜索与问题向量最相似的产品说明书向量
系统返回最相关的产品信息
如果Embedding和VDB不匹配会怎样？
这就像是：
用英制卷尺（英寸）测量，但记录在需要公制（厘米）的表格中
或者把方形积木塞进圆形孔洞
数据根本无法正确存储或检索，系统将无法工作
小贴士： 当您添加VDB资源时，请确保选择您已配置好的、实际会用于生成向量的Embedding类型。这就像告诉仓库管理员："我们的商品将按这种方式编号和摆放，请相应地准备好货架和检索系统。"
Function资源管理功能

功能概述
管理AI可调用的功能/函数
让AI模型能执行特定操作
扩展AI能力范围
主要功能
同步系统函数列表
管理函数启用状态
编辑函数描述信息
管理函数参数
参数管理功能
设置参数描述
配置参数是否必填
设置参数默认值
管理参数顺序
函数同步
自动从系统服务类中同步函数
支持多种同步策略
显示同步结果和状态
保留自定义描述信息
Function是什么？用小白话说就是"AI的超能力"
想象一下，普通的AI就像是一个只会聊天的朋友 - 它可以和您聊天，回答问题，但不能帮您做实际的事情。
而添加了Function的AI，就像是获得了"超能力"的朋友 - 它不仅会聊天，还能帮您查询订单、发送邮件、预订机票、查询数据库等实际的操作。
举个生活例子：
没有Function的AI对话：
用户：帮我查一下我最近的订单状态 AI：我很抱歉，我无法直接访问您的订单系统。请您登录订单系统查看或联系客服。
有Function的AI对话：
用户：帮我查一下我最近的订单状态 AI：好的，正在查询您的订单... 您有3个进行中的订单：1月15日的家具订单已发货；1月18日的电子产品订单正在打包；1月20日的图书订单已支付。需要了解某个具体订单的详情吗？
什么场景会用到Function功能？
Function功能在以下场景特别有用：
需要获取实时信息
查询天气、汇率、股票价格
获取企业内部数据（销售数据、库存信息等）
查看用户账户信息（订单状态、积分余额等）
需要执行操作而非纯聊天
帮用户预订服务（酒店、机票、餐厅等）
提交表单或申请（请假申请、报销申请等）
控制设备或系统（智能家居控制、系统设置调整等）
需要连接到公司内部系统
连接到CRM系统查询客户信息
访问公司知识库获取非公开信息
操作内部工具（如项目管理工具、HR系统等）
需要处理复杂计算
进行数据分析和统计
执行金融计算（利息、贷款、投资回报等）
处理复杂的业务规则计算
为什么需要管理这些Function？
想象Function就像是给AI配备的各种工具：
太多工具会让AI"眼花缭乱"，不知道该用哪一个
有些工具太危险，不能随便给AI使用
工具需要说明书，告诉AI如何正确使用
有时需要升级工具或添加新工具
Function管理就是帮您管理这些"AI工具"的系统。
同步是什么意思？为什么需要同步？
在我们的系统中，Function通常由开发人员在代码中创建。"同步"就是将开发人员新写的Function自动导入到平台中，让AI能够使用它们。
这就像是：
开发人员制作了新工具或升级了旧工具
我们需要把这些工具"同步"到AI的工具箱中
同步后，AI就能看到并使用这些新工具
全量同步vs增量同步：简单解释
假设您有一个工具箱，里面已经有一些工具，并且您为每个工具写了使用说明：
全量同步就像是：
把旧工具箱完全丢掉，换一个全新的工具箱
所有工具都焕然一新
但您之前写的使用说明也会丢失，需要重新写
增量同步就像是：
保留原来的工具箱
只添加新工具，更换损坏的工具
您之前写的使用说明保留不变
只需要为新工具写使用说明
什么时候用全量同步？
当系统进行了重大升级
当您想重新整理所有Function的描述
当您不在意丢失之前自定义的描述信息
什么时候用增量同步？
日常运维时，只添加了少量新Function
当您已经花时间优化了现有Function的描述，不想丢失
大多数情况下，这是推荐的同步方式
为什么Function的描述很重要？
Function的描述就像是工具的使用说明书：
告诉AI这个工具是做什么用的
什么情况下应该使用这个工具
需要什么输入信息（参数）
会得到什么结果
描述写得好，AI就能正确理解并使用；描述不清楚，AI可能用错工具或用错方式。
参数管理是什么？
Function的参数就是AI使用这个功能时需要提供的信息：
比如"查询航班"这个Function，需要的参数可能包括：
出发城市
目的地城市
出发日期
返回日期（可选）
乘客人数（可选，默认为1）
参数管理就是设置：
每个参数的详细描述（这个参数是什么）
是否必填（如出发城市是必须的，返回日期是可选的）
默认值（如乘客人数默认为1）
参数顺序（让AI按照合理的顺序提供信息）
总结：Function就是让AI从"只会说"变成"会做事"的关键功能
